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Ausgangspunkt

o Klinische Assistenzsysteme fur Datenauswertung,
Diagnoseunterstutzung und Therapieplanung integrieren
zunehmend maschinell gelernte Klassitikatoren

o Klassifikatoren sind meist black-box und die damit getroftenen
Entscheidungen sind deshalb intransparent fur das klinische
Personal

- Speziell tur komplexe Entscheidungen bei Diagnose unc
Therapie mussen die Entscheidungswege nachvollzienbar unc
transparent gestaltet werden
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Anwendungen

» Digitale Pathologie: Klassifikation verschiedener Gewebearten in
orolbvolumigen, histologischen Mikroskopiedaten am Beispiel
von Kolonkarzinomen
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Dieser Scan zeigt die Diagnose pT3.

Kom

bination von performanten aber intransparenten

,0eep Learning” Ansatzen mit

o XAl-Ansatzen zur erklarenden Visualisierung von
Entscheiungsprozessen, wie Z.B. LIME, Layerwise Relevance
Propagation (LRP), Heat Maps

e Inductive Logic Programming (ILP) zur Generierung verbaler
Erklarungen Uber relevante zeitliche una raumliche Relationen,

Berucksichtigung spezitischer Anforderungen

* Modellierung, Darstellung und Kompensation
epistemischer and aleatorische Unsicherheiten
- Nutzung von Bayeschem ,Deep Learning®

o gezieltes Nachtrainieren
- Nutzungvon Few-Shot-Learning

Herausforderungen/Forschungstragen
o (o-Learningvon Deep-Learning und ILP
e |ntegration visueller und sprachlicher Erklarungen

o Korrigierbarkeit von Klassitikationsentscheidungen durch
<linische Experten (kooperatives Lernen mit wechselseitigen
Frklarungen)

* Nutzungvon Expertenruckmeldung bei der Adaptation von
oelernten Modellen (inkrementelles, kooperatives Lernen)

verstehen
l Modellreprasentation
Maschinell Erklarungs-
gelerntes interface erklaren
Modell Klassifikation _
Aktuelle Instanz 0 —
adaptieren | e

» Schmerzanalyse: Erkennung, Unterscheidung und Erklarbarkeit

von sog. ,Action Units® im Kontext der FACS (Facial Activity Coding
System) Klassitikation von Schmerz

 EKG/PGG Analyse: Robuste Erkennung von R-Zacken in
verrauschten Signalen
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